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کورش پرند

استاد تمام گروه علوم داده ها و کامپیوتر دانشکده ریاضی

دانشگاه شهید بهشتی

آزمایشگاه هوش مصنوعی و محاسبات علمی

ها و هوش نقش علم داده

اری سیاست گذدر مصنوعی 

و حکمرانی منطقه ای
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1401بهمن 



3

داده و علم داده ها

داده هاعلم 

و  داده کاوی



چیست ؟( Data Science)علم داده ها 
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اتی علم داده با گسترش استفاده از فناوری اطلاعات و سیستم های اطلاع
.مورد توجه سازمان ها قرار گرفته است

Big)دادهعظیممنابعازاستخراجوکاویدنبادادهعلم Data)پایگاهو
Data)دادههای Base)،ازانبوهیحجمدرکهبهاییگراناطلاعات

.کندمی(Mining)استخراجرااستشدهپنهانسطحیاطلاعات



چیست ؟( Data Science)علم داده ها 
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Data 
Science

Artificial intelligence

Machine Learning

Statistics

Operational Research

Data Mining

Database Management

یلتفصبههریککهمی بردبهرهسوالاتبهپاسخومدل هاساختبرایزیرعلومازهادادهعلم
:هستندبررسیقابل



پیش پردازش داده( : Data Science)علم داده 
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اغلب پیش از کار با داده ها و به کار بردن مدل ها و روش ها، پیش پردازش روی داده ها انجام
.می شود

Data 
preprocessing

Data cleaning

Data integration

Data reduction

Data transformation

Data discretization
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درحوزه علم داده، مسائل مختلف با برخی ابزار های  
:خاص خود قابل حل هستند از جمله 

طبقه بندی رگرسیون خوشه بندی

ابزارها: ( Data Science)علم داده 
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Classification 

techniques

Decision trees

Naive Bayes classifiers

Support vector machines 
(SVM)

Neural Networks 
(Especially Deep 

Learning )

Logistic regression

Etc.

ابزارهای طبقه بندی: ( Data Science)علم داده 
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Regression 

techniques

Linear regression

least absolute 
shrinkage and 

selection operator 
(LASSO regression)

Multivariate 
regression

ابزارهای رگرسیون: ( Data Science)علم داده 
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Clustering 
and 

association 
analysis 

techniques

K-means clustering

Mean-shift clustering 

(A centroid-based clustering 
technique)

Density-Based Spatial 
Clustering of Applications 

with Noise ( DBSCAN)

Gaussian mixture models

( GMM)

Hierarchical clustering 
(Similar to a decision tree)

ابزارهای خوشه بندی: ( Data Science)علم داده 
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داده کاوی چیست ؟

شفکالگوها،یافتنبرایدادهکلانتحلیلوتجزیهفرآیندکاویداده
میسپس.استهادادهآنازاستفادهنحوهمورددربینشکسبوروندها

.کردتفادهاسنتیجهبینیپیشیاگیریتصمیمبرایهایافتهاینازتوان

ردرامصنوعیهوشوماشینیادگیریآمار،کهاستایرشتهکاویداده
.آمیزدمیهم



چیست ؟( Data Mining)داده کاوی 
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ایالگوهدنبالبهها،سازماندادهپایگاهمیانازکهاستفنیکاویداده
.گرددمیآنهاالگویوروندآنها،میانارتباطها،دادهمیاندرپنهان

میانباطارتریاضیپیشرفتههایالگوریتموتوابعازاستفادهباکاویداده
میبینیپیشآیندهدررانتیجهیکدادنرخامکانودادهازدستهدو

.کند



.  ردالهام می گی( و تا حدودی آمار)تکنیک های یادگیری ماشین داده کاوی  از •

خودیازنموردالگویماشین،یادگیریالگوریتم هایگیریبکارباکاویداده•
.کندمیدریافتدادهمجموعهیکازرا

کهدباشداشتهوجوددیتادروننیزاشکالاتیونواقصاستممکنهمچنین•
.گردندمیمرتفعخاصهاییتکنیکباکاویدادهدر

امهاددرودیتامیانموجودروابطتولیدیاوکشفکاویدادهازهدفمعمولا•
.تاسآمدهبدستالگوهایکمکبهآیندهنتایجومشاهداتبینیپیش
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چیست ؟( Data Mining)داده کاوی 
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اسامی دیگر داده کاوی

• Knowledge discovery (mining) in databases (KDD)کشف دانش در پایگاه های داده

• knowledge extractionاستخراج دانش

• data/pattern analysisالگو/تجزیه و تحلیل داده

• data archaeologyباستان شناسی داده ها

• data dredgingصید داده ها

• Information harvestingبرداشت داده

• business intelligenceهوش تجاری
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نمونه هایی از کاربرد داده کاوی

تشخیص کلاه برداری از کارت های اعتباری

پیش بینی ساعت اوج مصرف برق و گاز و آب

پیش بینی های مالی و اقتصادی در بورس و  رمز ارزها و غیره

تشخیص های پزشکی

ارزش گذاری املاک

بهینه سازی تولید نیروگاه های آبی

پیش بینی وضعیت آب و هوا 

حوزه تبلیغات
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فرآیند کلی داده کاوی

تعیین اهداف تجاری

جمع آوری داده ها

آماده سازی داده ها

استخراج داده ها

مدل سازی

:فرآیند داده کاوی را می توان به شش مرحله اصلی تقسیم کرد
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فرآیند کلی داده کاوی

Input data Data 
preprocessing

پالایش داده ها•

یکپارچه سازی داده •

انتخاب داده ها •

تبدیل داده•

Data mining

کشف الگو •

دسته بندی •

خوشه بندی•

تحلیل داده های پرت•

Post 
processing

ارزیابی الگو •

انتخاب الگو•

تفسیر الگو•

مصورسازی الگو•

ارائه دانش•
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فرآیند کلی داده کاوی
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 Data Warehouseهاانبار داده 

Dataیادادهانبار Warehouseگزارش گیریبرایکهاستداده ایپایگاه
.می آیدارشمبهسیستمیکاصلیهستهبعنوانومی رودکاربهدادهتحلیلو

تاسشدهتجمیعداده هایازمرکزیدادهمخزنیکدادهانباردیگرعبارتبه
.استشدهجمع آوریسازمانمختلفمنابعوسیستم هاازکه
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معماری چند لایه: ها انبار داده 
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انواع داده ها در داده کاوی

انواع داده

عددی
Numeric

داده های پیوسته

Continuous

داده های 
گسسته

Discrete

غیرعددی
Categorical

داده های عادی
داده های دودویی 

Binary

داده های ترتیبی

Ordinal
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Data preprocessing

پیش پردازش 

داده ها
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پیش پردازش داده 

پیش پردازش داده چیست؟

اهمیت پیش پردازش داده ها

مراحل پیش پردازش داده ها

نمونه های پیش پردازش داده ها
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پیش پردازش داده ها چیست؟

وتجزیهوکاویدادهفرآینددرگامیدادهپردازشپیش
بهراآنوگیردمیراخامهایدادهکهاستدادهتحلیل
یماشینیادگیریوهارایانهتوسطکهکندمیتبدیلقالبی

.باشدتحلیلوتجزیهودرکقابل

وویدیوتصویر،متن،قالبدرواقعیوخامداده های
حاویاستممکنتنهانه.هستندنامرتبغیره

واستناقصاغلببلکهباشد،ناسازگاریوخطاها
.نداردیکنواختیومنظمطراحی
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پیش پردازش داده ها چیست؟

پردازشرامرتبوخوباطلاعاتدارندعلاقهماشین ها
.می خوانند1و0صورتبهراداده هازیراکنند

ندمانیافته،ساختارهایدادهمحاسبهبنابراین
حال،اینبا.استآساندرصد،وکاملاعداد
ر،تصویومتنشکلبهساختار،بدونهایداده
البقوتمیزتحلیل،وتجزیهازقبلبایدابتدا

.شوندبندی
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دلایل عدم صحت داده ها

:دلایل فراوان در عدم صحت و خطا داده ها

ابزار ها 

خطای انسانی

خطای عمومی

خطا در انتقال داده ها

محدودیت فناوری

بودن داده هااحتمال تکراری 



پیش پردازش داده هااهمیت 

برای آموزش مدل خود استفاده کنید، در « کثیف»اگر از داده های بد یا 
. نهایت با یک نمونه بد مواجه خواهید شد

مدلی که به درستی آموزش دیده است ، در واقع به تحلیل شما مرتبط  
.نخواهد بود

م هاالگوریتقدرتمندترینازحتیپردازش شدهپیشازوخوبداده های
ابکهماشینییادگیریمدل هایکهجاییتاهستند،مهم ترنیز

هکتحلیلیبرایواقعدرمی توانندشده اند،دادهآموزشبدداده های
.بدهندشمابه«بد»نتایجوباشندمضردهیدانجاممی خواهید

27
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پیش پردازش داده هااهمیت 

برای آموزش مدل خود استفاده کنید، در « کثیف»اگر از داده های بد یا 
.  نهایت با یک نمونه بد مواجه خواهید شد
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پیش پردازش داده هااهمیت 

یمبرسداده هاییبهنهایتدراستممکنداده ها،جمع آوریمنابعوروش هابهبسته
زیرخانواردرآمدمانندهستند،نادرستیویژگیداراییاهستندمحدودهازخارجکه

.استدرختیکواقعدرکه« وحشباغحیوانات»ازمجموعه ایازتصویرییاصفر

هایدادهیا.باشدداشتهگمشدهفیلدهاییامقادیراستممکندادهمجموعه
وهاURLنامربوط،نمادهایواملاییغلطکلماتدارایاغلبمثال،برایمتنی،
.هستندغیره
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پیش پردازش داده هااهمیت 

وپردازشپیشدرستیبهراخودهایدادهکههنگامی
یدستپایینفرآیندهایبرایراخودکنید،میتمیز

.کردخواهیدآمادهتردقیقبسیار

"هدادبرمبتنیگیریتصمیم"اهمیتمورددراغلبما
بدهایدادهتوسطتصمیماتایناگراماشنویم،می

.هستندبدیتصمیماتسادگیبهآنهاشوند،هدایت
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مراحل پیش پردازش

داده ها

Data Preprocessing Steps
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پیش پردازش داده هامراحل 

پاکسازی  . 1
داده ها

Data Cleaning

یکپارچه . 2
سازی داده ها

Data 
Integration

کاهش        . 3

داده ها

Data 
Reduction

ارزیابی . 4
کیفیت داده ها

Data Quality 
Assessment

تبدیل     . 5
داده ها

Data 
Transformation
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مراحل پیش پردازش داده ها

تعدادی از ناهنجاری های داده و مشکلات ذاتی وجود دارد که تقریباً در هر مجموعه داده
:ای باید به آنها توجه کرد، به عنوان مثال

انواع داده های 
نامتناسب 

مقادیر داده های 
مختلط

داده های پرت داده های مفقود

و به داده های خود خوب نگاه کنید و از کیفیت کلی، ارتباط با پروژه خود
. سازگاری آن ایده بگیرید

Data Preprocessing Steps



Data cleaningپاکسازی داده ها

34

پاکسازی داده ها فرآیند 
افزودن داده های از دست 

ا رفته و تصحیح ، تعمیر ی
حذف داده های نادرست یا 
نامربوط از یک مجموعه  

.داده است

پاکسازی داده مهمترین
مرحله پیش پردازش  

است زیرا اطمینان حاصل
می کند که داده های شما

ت برای نیازهای پایین دس
.شما آماده است



Data cleaningپاکسازی داده ها
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کشفداده هاکیفیتارزیابیدرکهرامتناقضیداده هایهمهداده هاپاکسازی
.می کندتصحیحکرده اید،

جودواحتمالیکنندهپاکتعدادیکنید،میکارآنباکهایدادهنوعبهبسته
داریدنیازآنهابهخودهایدادهاجرایبرایکهدارد

Missing Data Noisy Data



پاکسازی داده ها
داده های از دست رفته

(Missing Data)

36

روش های مختلفی برای 
تصحیح داده های از 

دست رفته وجود دارد، 
اما دو روش رایج عبارتند 

:از

نادیده گرفتن تاپل ها 

اگر . تاپل لیست یا دنباله ای از اعداد یا موجودیت های مرتب شده است
چندین مقدار در تاپل ها وجود نداشته باشد، می توانید به سادگی تاپل 

این فقط برای . هایی را که آن اطلاعات از دست رفته را دارند کنار بگذارید
مجموعه داده های بزرگ توصیه می شود، زمانی که چند تاپل نادیده گرفته 

.شده به تجزیه و تحلیل بیشتر آسیب نمی رساند

پر کردن دستی داده های 
از دست رفته

این می تواند خسته کننده باشد، اما قطعاً هنگام کار با مجموعه داده های 
.کوچکتر ضروری است



داده هاپاکسازی 
نویزیداده های 

(Noisy Data)

37

داده هاییاین.است"نویزدار"هایدادهاصلاحشاملهمچنینهادادهپاکسازی
کهاستداده هاییونامربوطداده هایغیرضروری،دادهنقاطشاملکهاست

.استدشوارترهمباآنهاگروه بندی

نقص در ابزار جمع آوری داده ها•

مشکلات در ورود داده ها•

مشکلات در انتقال داده ها•

محدودیت فناوری•

تناقض در قرارداد های نامگذاری•

یک خطای تصادفی یا : نویز
ا اختلاف در بخش متغیر است، ی
واریانس در یک متغیر اندازه 
گیری شده با مقادیر نادرست 

: ویژگی به دلیل



پاکسازی داده ها
نویزیداده های 

(Noisy Data)

38

برخورد با داده های نویزی

سازگارکمکبههادادهکردنهموار:(Regression)رگرسیون.1
رگرسیونتابعباهاآنکردن

شناسایی و حذف داده های پرت: خوشه بندی. 2

3 .Binning 

ودکارخصورتبهمشکوکمقادیرتشخیص:انسانوکامپیوتربازرسیترکیب.4
(تادهافدورهایدادهباتعاملمثالعنوانبه)انسانیعاملتوسطآنهابررسیسپس



پاکسازی داده ها
نویزیداده های 

(Noisy Data)

39



پاکسازی داده ها
های برخورد با داده 

نویزی

40

Binning

Binning  داده های یک مجموعه
ر  داده گسترده را به گروه های کوچکت
. از داده های مشابه تر مرتب می کند

ت اغلب هنگام تجزیه و تحلیل جمعی
به عنوان. شناسی استفاده می شود

مثال، درآمد را می توان گروه بندی  
,  50,000$-35,000$: کرد
.وغیره$75,000-$50,000

رگرسیون

ینکه  از رگرسیون برای تصمیم گیری ا
ما کدام متغیرها واقعاً برای تحلیل ش
.  اعمال می شوند استفاده می شود

تحلیل رگرسیون برای هموارسازی  
مقادیر زیادی از داده ها استفاده می 

این به شما کمک می کند تا . شود
راین  اطلاعات خود را کنترل کنید، بناب

با داده های غیرضروری بیش از حد 
.سنگین نشوید

خوشه بندی

الگوریتم های خوشه بندی برای  
گروه بندی مناسب داده ها استفاده 

می شوند تا بتوان آن ها را با داده های 
مولاً آنها مع. مشابه تجزیه و تحلیل کرد

ی در یادگیری بدون نظارت استفاده م
شوند، زمانی که اطلاعات زیادی در 

مورد روابط درون داده های شما وجود 
.ندارد



پاکسازی داده ها
های برخورد با داده 

نویزی

41

binهموارسازی با کران 

•Bin 1: 15, 4, 4

•Bin 2: 24, 21, 21

•Bin 3: 34, 25, 25

binهموارسازی با میانگین 

Bin 1: 9, 9, 9

•Bin 2: 22, 22, 22

•Bin 3: 29, 29,29

(:به تعداد برابر)ها  binافراز به

•Bin 1: 4, 8, 15

•Bin 2: 21, 21, 24

•Bin 3: 25, 28, 34

Binning 

رار  ابتدا داده ها مرتب شده و تقسیم به دسته های با فرکانس تک
:داده ذخیره شده برای قیمت: مثال . یکسان می شوند

4 ,8 ,15 ,21 ,21 ,24 ,25 ,28 ,34



مثالپاکسازی داده ها

42

ه برای مثال، اگر با داد
های متنی کار می  

کنید، برخی از مواردی
که باید هنگام پاک 

کردن داده های خود 
رتند  در نظر بگیرید عبا

:از

حلیلتبهکهراغیرهوشکلک هانمادها،اینترنتی،نشانی های•
کنیدحذفنیستند،مرتبطشما

دکنیترجمهکنیدمیکارآنباکهزبانیبهرامتنتمام•

کنیدحذفراHTMLهایبرچسب•

کنیدحذفراکلماتبینضروریغیرخالیمتن•

کنیدحذفراتکراریهایداده•



مثالپاکسازی داده ها
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متوجهاستممکنها،دادهپاکسازیازپس•
دستدرکاربرایکافیهایدادهکهشوید
یبرامی توانیدهمچنینمرحلهایندر.ندارید
غنی سازیجدید،دادهمجموعه هایافزودن
dataیاداده ها enrichmentانجامرا
اصلیداده هایبهآن هاافزودنازقبلودهید
زتمیوکیفیتارزیابیطریقازراآنهاخود،
.کنیداجرادوبارهکردن
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هایکپارچه سازی داده 

:یکپارچه سازی داده ها

اه  این مرحله شامل ترکیب داده ها از چندین منبع، مانند پایگ
هدف از . های داده، صفحات گسترده و فایل های متنی است

یکپارچه سازی ایجاد یک نمای واحد و منسجم از داده ها است

Data Integration 
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سختنآتحلیلوتجزیهها،آنتبدیلوکردنتمیزازپسحتیکنید،کاربیشتریهایدادهباهرچه
.بودخواهدتر

اشتهدداریدنیازآنچهازبیشتریهایدادهواقعدراستممکندارید،دستدرکهایوظیفهبهبسته
بهربطبیایاضافیانسانمنظمگفتارازبسیاریمتن،تحلیلوتجزیهباکارهنگامخصوصبه.باشید

.استمحققنیازهای

کاهشارهادادهسازیذخیرهبلکهکند،میتردقیقوترآسانراتحلیلوتجزیهتنهانههادادهکاهش
.کندمیکمکاجرادستدرفرآیندهایویژگیترینمهمشناساییبههمچنین.دهدمی
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از این مرحله برای انتخاب زیرمجموعه ای از داده ها استفاده می شود که مربوط به وظیفه داده 
اج یا استخر( انتخاب زیر مجموعه ای از متغیرها)این می تواند شامل انتخاب ویژگی . کاوی است

باشد( استخراج متغیرهای جدید از داده ها)ویژگی 

Feature selectionانتخاب ویژگی 

ها یا این، اساسا، برچسب. مانند بی اعتباری، انتخاب ویژگی می تواند داده های شما را در مجموعه های کوچکتر قرار دهد•
.یب کرداستاد زن ترک/زن و استاد را می توان به استاد/ویژگی ها را ترکیب می کند، به طوری که برچسب هایی مانند مرد

Numerosity reductionکاهش تعداد 

قط از داده ها  برای مثال می توانید از مدل رگرسیون استفاده کنید تا ف. این به ذخیره سازی و انتقال داده ها کمک می کند•
.و متغیرهایی که به تحلیل شما مرتبط هستند استفاده کنید
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Dimensionalityابعادکاهش Reduction

وهتجزیتسهیلبهکمکبرایاستفادهموردهایدادهمقدارنیزروشاین•
.دهدمیکاهشرادستیپایینفرآیندهایوتحلیل

K-Nearestالگوریتم• NeighborاختصاربهیاKNNالگوتشخیصاز
.می کننداستفادهپذیرترمدیریتومشابهداده هایترکیببرای

PrincipalیاPCAهمچنین• Component Analysisمولفهتحلیل
.استابعادکاهشمهمروشهایازیکیکهاستاصلیهای
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، فرآیند تبدیل  Data transformationبا پاکسازی داده ها، ما قبلاً شروع به اصلاح داده های خود کرده ایم، اما
.  غاز می کندمناسبی که برای تجزیه و تحلیل و سایر فرآیندهای پایین دستی نیاز دارید، را آ( های)داده ها به قالب

:این معمولاً در یک یا چند مورد از موارد زیر رخ می دهد

تجمع 
Aggregation

نرمال سازی 
داده های
عددی

Normalization

انتخاب ویژگی 
Feature 

selection

بی اعتباری  
تولید  

Discreditization

سلسله مراتب
مفهومی  
Concept 
hierarchy 

generation

ایجاد 
متغیرهای  
ساختگی

creating 

dummy 
variables

رمزگذاری داده 
های طبقه  

بندی 

encoding 
categorical 

data
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Data aggregation 

تجمیع داده 

تجمیع داده ها همه داده های شما را با 
.هم در قالبی یکسان ترکیب می کند

Data Normalization 

نرمال سازی

نرمال سازی داده های شما را در یک  
محدوده منظم مقیاس بندی می کند تا 

سه بتوانید با دقت بیشتری آن ها را مقای
.کنید

عضیب)هستیدشرکت هاازتعدادیدرکارکنانسودیاضررمقایسهحالدراگرمثال،عنوانبه
مانندمشخصیمحدودهدرراآنهاباید،(کارمند200ازبیشبابرخیوکارمند12باتنهاآنهااز

.کنیدمقیاس1تا0.0یا0.1تا-0.1



Dataتبدیل داده ها transformation

50

انتخاب ویژگی

Feature 
selection 

انتخاب ویژگی فرآیند 
تصمیم گیری است که کدام 

ویژگی ها، ویژگی )متغیرها 
برای  ( ها، دسته ها و غیره

تجزیه و تحلیل شما مهم 
این ویژگی ها برای . هستند

 MLآموزش مدل های 

. استفاده خواهند شد

مهم است که به خاطر داشته 
باشید، که هر چه ویژگی های 

بیشتری را برای استفاده 
انتخاب کنید، روند آموزشی 
طولانی تر و گاهی اوقات نتایج
شما دقیق تر می شود، زیرا  

برخی از ویژگی ها ممکن است 
همپوشانی داشته باشند یا 

کمتر در داده ها وجود داشته 
.باشند
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تااین.کندمیجمعکوچکترفواصلدرراهادادهاعتباریبی•
هادادهکردنپاکازپسمعمولاًامااست،binningشبیهحدودی

روزانه،نتمریمیانگینمحاسبههنگاممثال،عنوانبه.افتدمیاتفاق
رااهدادهتوانیدمیدقیق،هایثانیهوهادقیقهازاستفادهجایبه
.بیفتیدغیرهو30-15دقیقه،15-0بهتاکنیدمتصلیکدیگربه

بی اعتباری

Discreditization

دررامراتبیسلسلهتواندمیمفهومیمراتبسلسلهتولید•
یاصلهایدادهدرکهکنداضافهشماهایویژگیبینوداخل
وتکایوهاگرگشاملشماتحلیلوتجزیهاگر.نداشتوجود

جنسبرایرامراتبسلسلهتوانیدمیمثال،برایاست،ها
.canis:کنیداضافهآنها

ایجاد سلسله مراتب  
مفهومی

Concept hierarchy 
generation
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کیفیت داده هاارزیابی 

:Mismatched data typesانواع داده های نامتناسب 

وقتی داده ها را از منابع مختلف جمع آوری می کنید، ممکن است در قالب های مختلف به دست 
در حالی که هدف نهایی کل این فرآیند، قالب بندی مجدد داده ها برای استفاده . شما برسد

. ماشین ها است، هنوز باید با داده هایی با فرمت مشابه شروع کنید

به عنوان مثال، اگر بخشی از تحلیل شما شامل درآمد خانواده از چندین کشور باشد، باید هر 
.مقدار درآمد را به یک ارز واحد تبدیل کنید

Data Quality Assessment
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ارزیابی کیفیت داده ها

The Outliers: داده های پرت 

. مقادیر داده پرت می توانند تأثیر زیادی بر نتایج تجزیه و تحلیل داده ها داشته باشند

به عنوان مثال، اگر میانگین نمرات آزمون را برای یک کلاس در نظر می گیرید، و یک دانش 
آنها می تواند نتایج را تا حد زیادی  ٪0آموز به هیچ یک از سؤالات پاسخ نداده است، 

.منحرف کند

Data Quality Assessment
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ارزیابی کیفیت داده ها

:Mixed data valuesمقادیر داده های مختلط 

شاید منابع مختلف از توصیفگرهای مختلفی برای ویژگی ها استفاده کنند و همه  این 
.توصیفگرهای ارزش باید یکنواخت شوند

.  maleیا manبه عنوان مثال، 

Data Quality Assessment
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ارزیابی کیفیت داده ها

:Missing dataداده های مفقود  

.برای  جلوگیری از اثر بد داده های از دست رفته، باید پاکسازی داده ها را انجام دهید

به فیلدهای داده از دست رفته، فضاهای خالی در متن یا سؤالات بی پاسخ نظرسنجی : مثلا 
.این می تواند به دلیل خطای انسانی یا داده های ناقص باشد. نگاه کنید

Data Quality Assessment
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1

یادگیری عمیق

Deep Learning
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یادگیری ماشین زیر مجموعه ای از هوش مصنوعی بوده و تمرکز آن بر
آموزش کامپیوتر است

ری داده ها غیر از برنامه نویسی و تنظیمات دقیق اولیه ، رایانه برای یادگی
.نداردو بهبود پیش بینی های خود به هیچگونه مداخله انسانی احتیاجی

یه می این سیستم از آنجایی که از داده های بیشتر و بیشتری تغذ
کند، به خودی خود هوشمند خواهد شد



(Machine Learning)رویکردهای یادگیری ماشین 
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Machine learning

Supervised Unsupervised
Semi-

supervised
Active Reinforcement
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(Supervised Learning)  یادگیری نظارت شده 

در یادگیری ماشین نظارت شده ورودی هایی با 
.  برچسب خروجی دلخواه به ماشین داده می شود
هدف این الگوریتم این است که ماشین بتواند

خروجی واقعی را با خروجی آموزش داده شده 
د؛ مقایسه کرده و مدل را متناسب با آن اصلاح کن

ای بنابراین یادگیری نظارت شده از الگوهایی بر
.پیش بینی ورودی های جدید استفاده می کند

براینظارت شده الگوریتم یادگیری ماشیناز
ای پیش بینی وقایع احتمالی آینده با کمک داده ه

از دیگر کاربردهای . تاریخی استفاده می شود
وسانات یادگیری نظارت شده می توان به پیش بینی ن

مه و آینده بازار بورس، فیلتر کردن ایمیل های هرزنا
.غیره اشاره کرد
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(Unsupervised Learning)یادگیری بدون نظارت 

در یادگیری بدون نظارت داده های ورودی برچسب 
ندارند؛ بنابراین الگوریتم یادگیری ماشین نظارت
نشده تلاش می کند نقاط مشترک بین داده های  

در این نوع از یادگیری مدل )ورودی را پیدا کند 
ورودی ها بر اساس ویژگی ها، تفکیک و دسته 

تعداد داده های  از آنجایی که (.  بندی می شوند
بدون برچسب همواره بیشتر از داده های با برچسب 

است، فراگیری آموزش یادگیری ماشین نظارت 
.نشده اهمیت ویژه ای دارد

کشف الگوهای پنهان در یک مجموعه داده می تواند 
هدف . یکی از اهداف یادگیری نظارت نشده باشد

ن دیگری که برای این الگوریتم می توان بیان کرد ای
است که یک ماشین محاسباتی بتواند داده های خام 

.را به طور خودکار طبقه بندی کند
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(Reinforcement Learning)یادگیری تقویتی 

یادگیری تقویتی یک روش آموزش 
یادگیری ماشینی است که بر اساس 

یا /پاداش دادن به رفتارهای دلخواه و
. تنبیه رفتارهای نامطلوب است

به طور کلی، یک عامل یادگیری 
تقویتی قادر است محیط خود را درک 
و تفسیر کند، اقداماتی انجام دهد و از  

این . طریق آزمون و خطا یاد بگیرد
حوزه به خصوص در حوزه رباتیک  

.کاربرد دارد
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. شودمیتلقیماشینیادگیریحوزهزیرشاخه هایازیکیعنوانبهعمیقیادگیری
ندبتوانکهاستهوشمندیکامپیوتریسیستم هایطراحیعمیقیادگیریهدف
.رندبگییادراجدیدیمفاهیموکنندارائهراه حلخاص،موضوعیدربارهانسانمشابه

اینمباحثاصلی ترینزیرااست،«دادهعلم»درمهمشاخه ایفناوری،ازحوزهاین
.می شودشاملرامختلفمسائلپیش بینیبرایمدل سازیوآمارشاخه،
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بخشی از روش های یادگیری  ( Deep Learning)یادگیری عمیق 
ه های  ماشین است که بر روش هایی تمرکز دارد که مبتنی بر شبک

.  هستند( Artificial neural network)عصبی مصنوعی 

برای  عمیق به رایانه ها می آموزد آنچه را که به طور طبیعییادگیری 
انسان انجام می شود، انجام دهند



تفاوت یادگیری عمیق و یادگیری ماشین
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مقدارییپیش بینوداده هایادگیریمنظوربهماشینیادگیریالگوریتم های
Feature)«ویژگیمهندسی»عنوانبامفهومیبهخروجی،در

Engineering)ویژگیاستخراج»یا»(Feature Extraction)و
Feature)«ویژگیانتخاب» Selection)کهدرحالیبوده،متکی

برمبتنی داده ها،الگوهاییادگیریمنظوربهعمیقیادگیریمدل های
.هستند(Deep)«عمیق»و(Layer)«لایه»نام هایبامفاهیمی



تاریخچه هوش مصنوعی

66

کهChatGPTچترباتساخت
خانوادهرویبرOpenAIتوسط
GPT-3بزرگزبانهایمدل

OpenAIتکنیکازاستفادهباکه
بهیتقویتوشدهنظارتیادگیریهای

استشدهتنظیمخوبی

2022
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یک  ی کلیدی یژگی هاو

مصنوعیش سیستم هو

Artificial Intelligenceهوش مصنوعی 
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مصنوعیش یک سیستم هوی کلیدی یژگی هاو

هنذیهافعالیتبایدستاپیدسمشاازکهگونهنهمامصنوعیشهوسیستمیک
علومیدازشپرتـقابلیناـنسانـهذ.دـهدماـنجانوعیـمصرتصوبهراننساا

یکامپیوترویاضیرمعلوبروهعلارا...وفلسفه،شناسیروان،شناسینبازهمانند
دازش،پرقبیلازهاییناییاتودـباینوعیـمصشهوسیستمیکنتیجهدردارد،

.باشدشتهدارامسئلهحلولستدلاای،گیردیا

ناییاتو4طبقراننساارفتارکهستایکامپیوترتمـسیسیکمصنوعیشهوینابنابر
لنآمصنوعیشهوارگذنبنیاتعریفطبقهمچنین؛هددمیوزبر،یمدکررهشااکه
.ست»ایکامپیوتریهابرنامههیژوبهوهوشمندیهاماشینساختمـ«عل:ینگرتو
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مصنوعیش یک سیستم هوی کلیدی یژگی هاو

لستدلاا
جتنتاـساولتدلاـساناییاتو
موقعیتسساارـب

لــتحلیوهــتجزیتــبلیقا
تکلاــمشلــحو

وومیــعمهدــپیچی
تخصصی

مسئلهحل 

پردازش اطلاعات
رساختاعظیمتطلاعاادازشپربهدرقا

میتغییرئماداکهرساختاونبدیایافته
کنند

ساــسارــبیگیرداــیاییــناتو
یاـهورودی،یخیراـتیلگوهاا

ردخوزبایهاحلقهوتخصصی

یادگیری



ارتباط بین هوش  
مصنوعی ، یادگیری
ماشین و روشهای  

پایه

7

0

هوش مصنوعی

یادگیری ماشین

Deep Learning

روش ها

فناوری ها      
توانمند سازی فیزیکی   

پلتفرم 

UX API
حسگرها

یادگیریقابلیت احساس، استدلال، تعامل و 

ریرباتیک                                                                          بینایی کامپیوت

رنامه ریزیب
و بهینه  

سازی

NLP

بدست  
آوردن  
دانش

یادگیری
تقویتی

یادگیری  
تحت نظارت

رگرسیون                           درخت تصمیم
لتوانایی استدلا یبترکبامصنوعیهوشسیستمیک

یادگیریهایمهارتازاستفادهو

وتجزیههایروشسایروماشین

هاییتواناییبهاطلاعات،تحلیل

رهغیوسازیبهینه،رباتیکنظیر

.بایدمیدست

ChatGPT



71

شناختیی هاوری مصنوعی بر فناش تاثیر هو
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شناختیی هاوری مصنوعی بر فناش تاثیر هو

ماشینییگیردیا
یکامپیوتریهاسیستمناییاتوبه
اــبدوــخدرــعملکدبهبوایبر
ضرــمعدررفتنــگاررــق
هــبزاــنیوندــبتاــطلاعا
یزـیربرنامهیاــهلعملراتوــسد
میهتـگفینیـماشیگیرداـیه،دـش

ریکباماشینوریفناینادر.دشو
آنازسپسکندمیکشفراوـلگا

بینیپیشایبرراـکدخورتصوبه
.کندمیدهستفاا

باتیکر
یاـهوریاـفنیگردمغاادباباتیکر
ی،کامپیوتربینایینظیرناختیـش

بایحسگرهار،اـکدخوییزربرنامه
ورـعملگیهارموتو،بالادعملکر
داـیجاباعثهوشمندیهاارفزاسخت

دشومیهاتبارازیجدیدلـنس
رکاادفرارکنادردـنناتویـمهـک

،الاـبیذیرـپفاـنعطاباوکنند
یهامحیطدرمختلفظایفو

هنددمنجااخوبیهـبرافـمختل

NLP
امپیوترـکهـبطبیعینبازپردازش

ننساامثلکههددمینیاوـتاـه
لمثاانعنوبه.کنندردبرخومتنبا
دـتولییامتنازمفاهیماجستخرا

همچنینوباشدنداخوقابلکهمتنی
باشدصحیحنیزنبازرستودرـنظاز
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چالش ها و فرصت های کلیدی حوزه علوم داده

مختلففرآیندهایازشدهآوریجمعاطلاعاتتحلیلوآوریجمع
آیندهبینیپیشومدیرانگیریتصمیمبهبودمنظوربهسازمان

وتباهاتاشکاهش،اتفاقاتبینیپیشبرایویدیووتصویرپردازش
هاآنحرکاتاساسبرافرادعملکردتحلیل

دپیشنهاارائهوزمان،هزینهکاهشبرایمجازیدستیارهایایجاد
کارهاانجامتسهیلجهتدرهاشرکتوافرادبه

بهتکااباکلاهبرداریوتقلبکاهشوسایبریامنیتفضایارتقا
کاربرانرفتارتحلیلومصنوعیهوشتوانمندی
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چالش ها و فرصت های کلیدی حوزه علوم داده

:راهکار
فروشافزایشوبازاریابیمدلبهترینشناساییبرایمشتریاطلاعاتتحلیل-1
افرادبرایمشخصدرمانیالگوهایبهدستیابیمنظوربهبیمارانسابقهواطلاعاتتحلیل-2
کمکابمحتواتولیدوهاآنبرایشدهشخصیمحتوایپیشنهادمنظوربهمخاطبینرفتارتحلیل-3

مصنوعیهوشتوسطماشینییادگیری
حوزهدراتتصمیمگرفتنحتیوگیریتصمیمبهبودمنظوربهتولیدخطاطلاعاتتحلیلوتجمیع-4

مصنوعیهوشتوسطتکراریهای
انرژیمصرفسازیبهینهبرایهاکارخانهوهاخانهمصرفالگویکردنپیدا-5
نقلوحملبهبودوترافیککاهشجهتترافیککنترلهایدوربیناطلاعاتتحلیل-۶

د آوری و تحلیل اطلاعات جمع آوری شده از فرآیندهای مختلف سازمان به منظور بهبوجمع : 1فرصت /چالش
تصمیم گیری مدیران و پیش بینی آینده
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چالش ها و فرصت های کلیدی حوزه علوم داده

:راهکار

هاآنحرکتمسیرپردازشووسایلدیگر حرکتتحلیلبا نقلیهوسایل کردنخودکار-1

هاآنبصریشده صورت لیدتوقطعاتشکلتحلیلباهوشمندکیفیتکنترل-2

مصنوعیهوشو تصویرپردازشکمکبا هاآنحرکتآنالیزوورزشبازیکنانقرارگیریمحل تحلیل -3

سطوح دسترسیو تعریف هاامنیت سیستم منظور ارتقا بهتصاویرپردازش و تحلیل -4

های آنبدنضعف کردنجبرانوویدئوتحلیلطریقجسمی معلولان از توانافزایش-5

شدهایجاد تصاویرتحلیلواسطهبهکه ایرایانههای بازیتوسطکودکان فکری رشد-۶

فراد بر کاهش اشتباهات و تحلیل عملکرد ا،پردازش تصویر و ویدیو برای پیش بینی اتفاقات: 2فرصت /چالش
اساس حرکات آن ها



هوش مصنوعیموفقیت آمیز مهم در تحولات عناصر 

7
6
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هوش مصنوعیفعالیت های حوزه 

وهتجزیطریقازکاراییافزایشوسازیبهینهریسک،کاهشقبیلازهاییدغدغهحل•
هادادهکلانتحلیل

و تحلیل اطلاعات و بهینه سازی
پیش بینی مبتنی بر آن

داـیجاباوریهبهرافزایشوت،خدمازیاـسلاـیجیتداـبوکارهاکسبزیساشخصی•
رمواسریعودقیقانجامجهتآنهافــمختلیاــهمتــقسدرمندــهوشرتیاــسد

تخدمازی هوشمند سا

متنیغیرایمحتولــتحلیویدئوووعکسلـتحلیت،صووطبیعینبازدازشپر• تصویرت و صودازش پر

هوشمندرطوبههاآندشومیباعثودهکرکمترتباردررارتواپرابهزنیامصنوعیشهو•
.کنندعملرکادخوومستقلکاملاو

ماشین هوشمند سازی تجهیزات ،
هااربزاکمک ت و لاآ

یمناریکازوساایجادوتقلبازجلوگیریجهتچینکبلانظیرهاییوریفنایگیرربکا•
هادنهاایبر

ارتقاء امنیت



11

1

کاربرد هوش مصنوعی در

ی  سیاست گذاری و حکمران

منطقه ای
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محوروملیاقتدارارکانمهمترینازیکیتوانمیرانوآوریوفناوریعلم،
.دانستکشوردربالندگیوتوسعه

فوذنسمتبهحرکتونوآوریوفناوریتوسعهبرایلازمزمینهساختنمهیا
طوحسدرکهاستموضوعاتیمهمترینازیکیاقتصادی،مختلفبخشهایدرآن

.داشتتوجهآنبهبایداجراوریزیبرنامهمختلف

فناوری های نوین و توسعه
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تغییرات فناورانه ای که سالهای اخیر، صنایع و بخش های مختلف را تحت تأثیر خود قرار 
:داده است، لزوم  اندیشیدن به موارد زیر را بیش از پیش مشخص کرده است

راهکارهای بهره گیری از این تغییرات در راستای حل مسائل و 
اولویتهای کشور و استفاده از ظرفیت آن در خلق ارزش اقتصادی

به کارگیری نیروی انسانی دانش آموخته و تحصیلکرده

توسعههای نوین و فناوری 
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گذاریاهمیت علم داده در سیاست 

استخراجبهتوانندمیمصنوعیهوشودادهعلم
بهبودمنظوربههادادهکلانازمفیددانشواطلاعات
گیریتصمیمبرایبینشارائهیادولتیگیریتصمیم

پیشعلّیتحلیلوتجزیهازاستفادهداده،برمبتنیهای
ماشینیادگیریوتجویزی،تحلیلوتجزیهکننده،بینی

.کنندکمک
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

:حاکمیت داده را اینگونه تعریف می کندMDMموسسه 

ترتیب رسمی افراد، فرآیندها و فناوری برای قادر ساختن سازمان به"
"استفاده از داده ها به عنوان دارایی سازمانی

.با تمرکز کلی بر افراد، فرآیندها و فناوری•

:نمودمسائل مختلف ارائه تعاریف مختلفی از حکمرانی داده را می توان با تمرکز بر 
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

:کندمیتعریفاینگونهرادادهحاکمیتForresterموسسه

ندیاولویت بوتعیینراسازمان هامالیسودداده هایکهتجاریاستراتژیکبرنامهیک
اهشکراضعیفداده هایکیفیتوشیوه هاازناشیکسب وکارریسکهمچنینومی کند
دیریتموریزیبرنامهفرآیندها،پذیری،مسئولیتمالکیت،برنامه،اینبطندر.می دهد
.داردوجودعملکرد

.ده هابا تمرکز بر مسئولیت امانتداری و برنامه ریزی سازمانی برای مدیریت دا•

:نمودمسائل مختلف ارائه تعاریف مختلفی از حکمرانی داده را می توان با تمرکز بر 
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

Dataموسسه Governance Instituteمیتعریفاینگونهرادادهحاکمیت
:کند

بابطمرتفرآیندهایبرایمسئولیت پذیریوتصمیم گیریحقوقازسیستمی»
کسیچهمی کندتوصیفکهتوافق شده،مدل هایاساسبرشدهاجرااطلاعات،
ایی،روش هچهازاستفادهباوشرایطیچهتحتزمانی،چهاطلاعاتی،چهبامی تواند

.«دهدانجامرااقداماتیچه

با تمرکز بر مسئولیت های مدیران سطح متوسط و قوانین تعامل•

:نمودمسائل مختلف ارائه تعاریف مختلفی از حکمرانی داده را می توان با تمرکز بر 
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

NASCIOکندمیتعریفاینگونهرادادهحاکمیت:

این.تشرککلیدیدارایییکعنوانبهاطلاعاتوهادادهمدیریتبرایعملیاتیرشته"
تصمیمحقوقاعمالوایجادبرایابزارهاییوفرآیندهاسازمان،شاملعملیاترشته
.استهادادهمدیریتوگذاریارزشمورددرگیری

.هادادهمدیریتبرایعملیاتیاصولوتعاملقوانینبرتمرکزبا•

:نمودمسائل مختلف ارائه تعاریف مختلفی از حکمرانی داده را می توان با تمرکز بر 
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

، جنبه های NASCIOاز نظر 
کلیدی حاکمیت داده شامل 

:این موارد است

اختیار تصمیم گیری
اردهانظارت بر انطباق، سیاست ها واستاند

موجودی های داده
مدیریت چرخه عمر کامل

مدیریت محتوا
مدیریت سوابق

حفظ، کیفیت داده ها
طبقه بندی داده ها

امنیت و دسترسی به داده ها
مدیریت ریسک داده ها

ارزیابی داده ها
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(Data  governance) تعریف حکمرانی داده 

:کردخلاصهزیرصورتبهتوانمیرادادهحکمرانیتعریفکلیبطورشده،گفتهتعاریفبهتوجهبا

(اهسیاستوافراد)نهادهاتوسطهادادهحفظومدیریتنحوهبرایتعاملقوانین
.دادهعمرچرخهطولدرمربوطه،سازمانوشرکتسراسردر

.ستاآنخارجیوداخلیذینفعانوسازمانیکشاملزمینهایندراقتصادیبنگاه
.استدادهحاکمیتدهندهنشانمشترکمضامیناینسند،اینادامهدر
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(DG Frameworks)داده چارچوب های حاکمیت 

:بطور کلی ، یک چارچوب حاکمیت داده توضیح می دهد که

.چگونه تمام قطعاتی که حاکمیت داده را تشکیل می دهند با هم تناسب دارند

.  به توصیف مفاهیم اصلی و روابط متقابل آنها کمک می کنند

. به سازماندهی پیچیدگی یک موضوع کمک می کنند

.  ارتباطات و بحث را تسهیل می کنند

سایر علاوه بر این، چارچوب های حاکمیت داده به نشان دادن چگونگی ارتباط حاکمیت داده با
.جنبه های مدیریت داده، معماری داده و معماری سازمانی کمک می کنند
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(DG Frameworks)داده چارچوب های حاکمیت 



ایجاد چارچوب حاکمیت داده های منطقه ایاسناد مورد نیاز برای 
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چشم انداز و اهداف  •

چالش ها و نیازها•

اولویت ها•

فرآیند مدیریت•

برنامه اقدام عملی•

شیوه های تغییر مدیریت داده•

طرح کسب و کار داده که • 
:شامل

برای مجموعه اولیه ها و زیر دامنه های تجاری( تعیین فیچر های داده ها)داده های کسب و کار •

استانداردهای داده•

مدل های داده•

فرهنگ لغت داده•

توصیف می کنندتوضیحات و فایل هایی که داده ها را : فرمت ها و روش های رابط فراداده•

: کاتالوگ مجموعه داده ها • 
لیست داده های موجود  

به)اولویت بندی مجموعه داده ها برای به روز رسانی و شرح مختصری از نحوه مدیریت اطلاعات •
(عنوان مثال، تمدید، تبدیل، انتقال به فرمت قابل دسترس و غیره

فرآیندهای جمع آوری، تبدیل و ترجمه داده ها•

چرخه های به روز رسانی•

رابط ها و روش های استاندارد و روش های دسترسیفراداده و الزامات کیفیت•

ی برنامه های بلند مدت مبتن• 
ان و توسط ذینفع)بر نظارت داده 

:که شامل( حوزه تجاری



توصیه هایی برای ایجاد چارچوب حاکمیت داده های منطقه ای

شناسایی ذینفعان •

توسعه رجیستری سهامداران •

برگزاری کارگاه طرح کسب و کار داده با ذینفعان کلیدی داده•

تعامل با ذینفعان: 1مرحله 

Stakeholder Engagement

نیدبا هر یک از گروه های ذینفع، برای تعیین چالش های اصلی و کوتاه مدت، ملاقات ک•

برنامه عملیاتی•

مجموعه داده های اولیه را بر اساس حوزه های کسب و کار یا ارزیابی در نظر بگیرید•

(Google Docدر ابتدا به عنوان )توسعه کاتالوگ داده •

محدوده داده: 2مرحله 

Data Scope

برای هر موضوع مجموعه داده، اولویت ها و استانداردهای کیفیت و داده ها را توسعه  •
دهید

افزودن و انتشار کاتالوگ داده ها به صورت آنلاین برای ذینفعان اصلی•

استراتژی مباشرت:3مرحله 

Steward Strategies

و  مسئولیت ها توسعه دهیدرا با ساختار سازمانی، نقش ها DGمنشور •
ایجاد چارچوب حاکمیت : 4مرحله 

داده

91
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ابزارهایی برای تجزیه و تحلیل داده ها در جهت افزایش ارائه خدمات

درتصمیم گیریهنگام«ارتجاعیرویکرد»ازمواردی،درمحلیدولت هایسنتی،طوربه•
.می برندرنججامعهنیازهایشدنبرآوردهمکانوزمانمورد

ودبهببرایخودمتنوعداده هایازکهدارندراتواناییاینحاضرحالدرشوراهاحال،اینبا
.آورنددستبهبینشیخدمات،

رامهماطلاعاتبتواناگر.هستنددادهکلانمتخصصانتعریف،طبقهوشمندشهرهای•
.دباشمفیدهوشمندشهرهایبرایتواندمیدادهکلانکرد،تحلیلوتجزیهواستخراج
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ابزارهایی برای تجزیه و تحلیل داده ها در جهت افزایش ارائه خدمات

زندگیهایجنبههمهدرهادادهکهکنندمیروشنوکنندمیبرآوردهرامانیازهایهاداده
.هستندبومیما

اساسینقشهمیشهوکنندمیآوریجمعاعداددرراقدرتکنند،میحکومتمابرهاداده
.اندداشتهماوجوددر

ندنمی توان«هوشمندشهر»طرح هایآنبدونکهاست«ضروریفناوری»یکاشیااینترنت
اربردیکبرنامه هایوحسگرهادستگاه ها،شاملکهاشیااینترنت«چیزهای».باشندداشتهوجود

.شوندواقعمؤثرمی دهداجازهفناوریراه حل هایبهکهمی کندجمع آوریراداده هاییمی شود،



کاربرد هوش مصنوعی در سیاست گذاری

عی هوش مصنوعی کاربردهای مختلف و فراوانی دارد بعنوان مثال، در حوزه های گوناگون زندگی اجتماعی، که به نو
. میدان عمل سیاست گذاری حساب می شوند، می توان از هوش مصنوعی استفاده نمود

و پیش کاربرد هوش مصنوعی در سیاست گذاری و مدیریت دولت و تاثیراتش می تواند به صورت بنیادی بوده
یر قرار فرض ها و شاخص هایی که با استفاده از آن ها وضعیت و کیفیت یک حکومت ارزیابی می شود را تحت تاث

انواع مدل های بهینه سازیِ توزیع یارانه ها، فهم شهروندان از عدالت و کارکردهای به طور مثال . دهد
.را به شدت تحت تاثیر قرار خواهد داد نهادهای نظام اقتصادی 

ساب که یکی از شاخص های اندازه گیری حکمرانی خوب به حشاخص های مبارزه با فساد در مثال دیگر می توان به 
به . یرندقرار می گاستفاده از الگوریتم های جدید کشف فسادمی آید، اشاره کرد که به صورت جدی تحت تاثیر 

.طور کلی می توان این بخش را با عنوان جهش در سیستم های خبره در حوزه سیاست گذاری نیز نامگذاری کرد
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سیاست گذاری برای هوش مصنوعی

 گیردمیقرارآفرینتحولفناوری هایدستهدرفناوری،انواعبندیطبقهدرمصنوعیهوش
تسیاسبایدجامعه،مختلفطبقاتونهادهاوصنایعبهآناثراتشمولبهتوجهباو

.شودگرفتهجدیکاملاآنباارتباطدرگذاری

هوشمورددرمناسبیاجرایوریزیبرنامهآنتبعبهوگذاریسیاستکهصورتیدر
.دشخواهندروبرومشکلباراحاکمیتیسیستموجامعهقطعانگیرد،صورتمصنوعی
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حکمرانی توسط هوش مصنوعی

امورادارهوگذاریسیاستدنیایحاضرحالدرکهمفروضاتیومعادلاتازبسیاریمصنوعیهوش
.دادخواهدقرارتاثیرتحتشدتبهرااستدادهشکل راعمومی

یادارنظام هایدهندهشکلکهکلیدواژه هاییازدیگربسیاریوتخصصبروکراسی،دموکراسی،
مردمحاکمیتحفظوسالاریشایسته،اموربهترادارهعمومی،خیرگسترشماننداهدافیباوهستند،

قرارتعریفبازموردجدیصورتبهبایدمصنوعیهوشموضوعتاثیرتحتکرده اند،پیداتوسعهمردم
پایه هایاینازکدامهرمصنوعیهوشرشدنتیجهدرکهنیستذهنازدورهیچاینبرعلاوه.گیرند

.شودمنسوخکلیصورت بهعمومیبخشدرمدیریت
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مصنوعیهوشودادهعلمخصوصدرمدیرانوکارکنانآموزشبهتوجه

1402بودجهردیفوهفتمبرنامهدردادهحکمرانیودادهعلمخصوصدراحکامیگنجاندن

ثبتیداده هایبهویژهتوجه

منطقه ایحکمرانیواستانهامدیریتدرداده هاقدرتازاستفاده

داده هاازاستفادهخصوصدرسازمانمختلفمعاونت هایبینیکپارچهومنسجمارتباط

استارت آپ ها،بنیان،دانششرکت های)فناوریاکوسیستمازاستفادهوبکارگیری
(...وفناوریوعلمستاد هایشکوفایی،ونوآوریصندوقصندوق ها،شتاب دهنده ها،

پیشنهادات
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کورش پرند

اضیاستاد تمام گروه علوم داده ها و کامپیوتر دانشکده ری

دانشگاه شهید بهشتی

آزمایشگاه هوش مصنوعی و محاسبات علمی

با تشکر

Contact info : 

0912 489 3213

k_parand@sbu.ac.ir


